aida_iteao; % AIDA (2023). XX Jornadas de Producciéon Animal

ANALISIS DE LA PRODUCTIVIDAD NUMERICA POR SERIES TEMPORALES
Casellas', J.
Dep. Ciéncia Animal i dels Aliments, Universitat Autbnoma de Barcelona, 08193 Bellaterra, Espafia;
*joaquim.casellas@uab.cat

INTRODUCCION

Los programas de mejora genética en las especies ganaderas tienden a centrarse en multiples
criterios de seleccion (Van Tassell y Van Vieck, 1996), a menudo enfocados hacia un mismo objetivo
productivo final. En especies de aptitud carnica, la productividad numérica (i.e., niumero de
descendientes comercializables por unidad de tiempo) puede verse como ese objetivo ultimo a
mejorar a través de caracteres tanto de la madre (fertilidad, prolificidad, facilidad de parto, produccién
lechera, ...) como de la progenie (supervivencia, velocidad de crecimiento, ...). No obstante, esta
aproximacion multivariante requiere de fenotipos para todos los caracteres implicados en la
evaluacion genética, asi como el calculo de las correspondientes ponderaciones econdémicas (Hazel,
1943). Con el objetivo de salvar estas limitaciones, este trabajo se centraba en modelizar la
productividad numérica como criterio de seleccién, dentro de un contexto de series temporales e
integrando en un Unico fenotipo todas las fuentes de variacion relevantes.

MATERIAL Y METODOS
Se tom6 como punto de partida PNy, la productividad numérica del individuo i dentro de su ciclo
productivo j. El ciclo productivo se definia como el periodo transcurrido entre el destete o sacrificio
(segun especies) de la descendencia producida en dos partos sucesivos (f-1 y t), con una duracion de
dj = (& - f.1) unidades temporales. Sin pérdida de generalidad, podiamos asumir PN; constante a lo
largo de todo j y tomar como valor de referencia para el analisis PN;; = y; a tiempo §; = .1 + dj/2 con
ponderacion dj. La verosimilitud de y; se caracterizé como una curva de Wood (Wood, 1967),

yij = atiPexp(-ctj) + &j,

donde a, by c eran los parametros inherentes a la curva de Wood y ¢; el residuo bajo una distribucion
normal. Siguiendo el planteamiento de Blasco et al. (2003) en curvas Gompertz de crecimiento, los
tres parametros de la curva (a, b y ¢) podian jerarquizarse asumiendo tanto influencias sistematicas
(Ba, Bo Y Bc) como genéticas (us, Us ¥ Uc), modelizadas a través de matrices de incidencia apropiadas
y asumiendo una distribucion normal multivariante para los componentes genéticos.
A modo de ejemplo, se analizé el nucleo de seleccion de la raza ovina Ripollesa, con 14.449 ciclos
productivos registrados en 2.951 ovejas entre los afios 1993 y 2022. Se consideraron Unicamente los
efectos sistematicos del afio y rebafio de nacimiento, asi como el valor genético aditivo de 3.542
individuos incluidos en la genealogia. EI modelo se resolvié por maxima verosimilitud restringida
(Gilmour et al., 1995).

RESULTADOS Y DISCUSION

El analisis de la productividad numérica ponderada mediante una curva de Wood permitié ajustar la
evoluciéon de esta variable en base a tres parametros influenciados por factores ambientales y
genéticos. El analisis estimd el pico de produccion (b/c) a los 1.705 dias, con un intervalo de
verosimilitud a 1/8 (IV8) desde 1.523 a 1.886 dias, aunque con diferencias importantes entre los afios
de nacimiento de los animales. Por otro lado, las varianzas genéticas para los parametros a, by ¢
fueron de 4,2x104, 1,5%x102 y 2,7x10%, con los IV8 excluyendo el 0. Se obtuvieron correlaciones
genéticas positivas entre el parametro de escala (a) y los parametros b y ¢, y nula entre estos dos
ultimos. En este sentido incrementar el pico de produccién (a) generaria pendientes mas acentuadas
tanto antes como después de este, incidiendo negativamente sobre la persistencia (¢c®*").

CONCLUSION
La productividad numérica reporté componentes genéticos relevantes para los distintos parametros,
sugiriéndose la posibilidad de incidir sobre el perfil de produccidn mediante seleccién genética.
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